
رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره
چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ

قیومͬ مسعود
M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir

زبان شناسͬ پژوهشͺده
فرهنگͬ مطالعات و انسانͬ علوم پژوهشͽاه

١٣٩٨ دی ٢۵
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رایانشͬ زبان شناسͬ

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع
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موضوعات فهرست

مقدمه ١

پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ ٢

داده نشانه گذاری ٣

چالش ها ۴

جمع بندی ۵

٣٩ / ٢ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



رایانشͬ زبان شناسͬ

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع
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رایانشͬ زبان شناسͬ

٣٩ / ٣ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



رایانشͬ زبان شناسͬ

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع
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رایانشͬ زبان شناسͬ

٣٩ / ۴ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



رایانشͬ زبان شناسͬ

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع
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رایانشͬ زبان شناسͬ

٣٩ / ۵ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



تعریف
پیͺره تهیۀ برای داده جمع آوری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع
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موضوعات فهرست

مقدمه ١

پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ ٢

داده نشانه گذاری ٣

چالش ها ۴

جمع بندی ۵

٣٩ / ۶ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



تعریف
پیͺره تهیۀ برای داده جمع آوری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع
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(I) زبانͬ پیͺرۀ

برای زبانͬ منبع ͷی به عنوان ͬ شده ͺترونیͺال صوتͬ یا متنͬ دادۀ از مجموعه ای ◀

زبان شناختͬ تحلیل های

مطالعات در پیͺره به کارگیری شیوه های و اصول به پیͺره ای» «زبان شناسͬ ◀

(١٩٩٢ (کریستال، ͬ پردازد م زبان شناختͬ
(١٩٩۶ ویلسون، و (مͷ انری پیͺره ͬ های ویژگ ◀

یͺسوشدگͬ هرگونه بدون زبانͬ متنوع نمونه های حاوی زبان: نمایندگͬ ◀

متن مختلف انواع پوشش برای انتخاب شده داده های متوازن بودن ◀

متن نوع یا شنیداری) یا (گفتاری متن حالت نظر از متن انتخاب معیارهای ◀

غیره) و روزنامه مجله، (کتاب،
جمع آوری شده نمونه های اندازۀ در محدودیت ◀

٣٩ / ٧ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



تعریف
پیͺره تهیۀ برای داده جمع آوری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع
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(I) زبانͬ پیͺرۀ

برای زبانͬ منبع ͷی به عنوان ͬ شده ͺترونیͺال صوتͬ یا متنͬ دادۀ از مجموعه ای ◀

زبان شناختͬ تحلیل های
مطالعات در پیͺره به کارگیری شیوه های و اصول به پیͺره ای» «زبان شناسͬ ◀

(١٩٩٢ (کریستال، ͬ پردازد م زبان شناختͬ

(١٩٩۶ ویلسون، و (مͷ انری پیͺره ͬ های ویژگ ◀

یͺسوشدگͬ هرگونه بدون زبانͬ متنوع نمونه های حاوی زبان: نمایندگͬ ◀

متن مختلف انواع پوشش برای انتخاب شده داده های متوازن بودن ◀

متن نوع یا شنیداری) یا (گفتاری متن حالت نظر از متن انتخاب معیارهای ◀

غیره) و روزنامه مجله، (کتاب،
جمع آوری شده نمونه های اندازۀ در محدودیت ◀

٣٩ / ٧ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



تعریف
پیͺره تهیۀ برای داده جمع آوری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع
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(I) زبانͬ پیͺرۀ

برای زبانͬ منبع ͷی به عنوان ͬ شده ͺترونیͺال صوتͬ یا متنͬ دادۀ از مجموعه ای ◀

زبان شناختͬ تحلیل های
مطالعات در پیͺره به کارگیری شیوه های و اصول به پیͺره ای» «زبان شناسͬ ◀

(١٩٩٢ (کریستال، ͬ پردازد م زبان شناختͬ
(١٩٩۶ ویلسون، و (مͷ انری پیͺره ͬ های ویژگ ◀

یͺسوشدگͬ هرگونه بدون زبانͬ متنوع نمونه های حاوی زبان: نمایندگͬ ◀

متن مختلف انواع پوشش برای انتخاب شده داده های متوازن بودن ◀

متن نوع یا شنیداری) یا (گفتاری متن حالت نظر از متن انتخاب معیارهای ◀

غیره) و روزنامه مجله، (کتاب،
جمع آوری شده نمونه های اندازۀ در محدودیت ◀

٣٩ / ٧ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



تعریف
پیͺره تهیۀ برای داده جمع آوری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع
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(I) زبانͬ پیͺرۀ

برای زبانͬ منبع ͷی به عنوان ͬ شده ͺترونیͺال صوتͬ یا متنͬ دادۀ از مجموعه ای ◀

زبان شناختͬ تحلیل های
مطالعات در پیͺره به کارگیری شیوه های و اصول به پیͺره ای» «زبان شناسͬ ◀

(١٩٩٢ (کریستال، ͬ پردازد م زبان شناختͬ
(١٩٩۶ ویلسون، و (مͷ انری پیͺره ͬ های ویژگ ◀

یͺسوشدگͬ هرگونه بدون زبانͬ متنوع نمونه های حاوی زبان: نمایندگͬ ◀

متن مختلف انواع پوشش برای انتخاب شده داده های متوازن بودن ◀

متن نوع یا شنیداری) یا (گفتاری متن حالت نظر از متن انتخاب معیارهای ◀

غیره) و روزنامه مجله، (کتاب،
جمع آوری شده نمونه های اندازۀ در محدودیت ◀

٣٩ / ٧ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



تعریف
پیͺره تهیۀ برای داده جمع آوری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع
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(I) زبانͬ پیͺرۀ

برای زبانͬ منبع ͷی به عنوان ͬ شده ͺترونیͺال صوتͬ یا متنͬ دادۀ از مجموعه ای ◀

زبان شناختͬ تحلیل های
مطالعات در پیͺره به کارگیری شیوه های و اصول به پیͺره ای» «زبان شناسͬ ◀

(١٩٩٢ (کریستال، ͬ پردازد م زبان شناختͬ
(١٩٩۶ ویلسون، و (مͷ انری پیͺره ͬ های ویژگ ◀

یͺسوشدگͬ هرگونه بدون زبانͬ متنوع نمونه های حاوی زبان: نمایندگͬ ◀

متن مختلف انواع پوشش برای انتخاب شده داده های متوازن بودن ◀

متن نوع یا شنیداری) یا (گفتاری متن حالت نظر از متن انتخاب معیارهای ◀

غیره) و روزنامه مجله، (کتاب،

جمع آوری شده نمونه های اندازۀ در محدودیت ◀

٣٩ / ٧ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



تعریف
پیͺره تهیۀ برای داده جمع آوری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع
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(I) زبانͬ پیͺرۀ

برای زبانͬ منبع ͷی به عنوان ͬ شده ͺترونیͺال صوتͬ یا متنͬ دادۀ از مجموعه ای ◀

زبان شناختͬ تحلیل های
مطالعات در پیͺره به کارگیری شیوه های و اصول به پیͺره ای» «زبان شناسͬ ◀

(١٩٩٢ (کریستال، ͬ پردازد م زبان شناختͬ
(١٩٩۶ ویلسون، و (مͷ انری پیͺره ͬ های ویژگ ◀

یͺسوشدگͬ هرگونه بدون زبانͬ متنوع نمونه های حاوی زبان: نمایندگͬ ◀

متن مختلف انواع پوشش برای انتخاب شده داده های متوازن بودن ◀

متن نوع یا شنیداری) یا (گفتاری متن حالت نظر از متن انتخاب معیارهای ◀

غیره) و روزنامه مجله، (کتاب،
جمع آوری شده نمونه های اندازۀ در محدودیت ◀

٣٩ / ٧ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



تعریف
پیͺره تهیۀ برای داده جمع آوری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع
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(II) زبانͬ پیͺرۀ

ͬ ها ویژگ سایر ◀

تاریخͬ یا معاصر زمانͬ: بازۀ ◀

(٢٠٠٣ (داگلاس، زیرمعیار / معیار فرامعیار/ غیررسمͬ؛ رسمͬ/ داده: ͷسب ◀

متن از بخشͬ یا تمام از متشͺل پیͺره: اندازۀ ◀

محتوای ͷی حاوی خاص پیͺرۀ عمومͬ)، (پیͺرۀ باز پیͺرۀ پیͺره: دامنۀ ◀

غیره  و زبان آموزی شیمͬ، رایانه، علوم ،ͬͺپزش حوزۀ در مشخص
(موازی/تطبیقͬ) زبانه چند یا دو زبانه، ͷی پیͺره: زبان ◀

٣٩ / ٨ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



تعریف
پیͺره تهیۀ برای داده جمع آوری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع
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(II) زبانͬ پیͺرۀ

ͬ ها ویژگ سایر ◀

تاریخͬ یا معاصر زمانͬ: بازۀ ◀

(٢٠٠٣ (داگلاس، زیرمعیار / معیار فرامعیار/ غیررسمͬ؛ رسمͬ/ داده: ͷسب ◀

متن از بخشͬ یا تمام از متشͺل پیͺره: اندازۀ ◀

محتوای ͷی حاوی خاص پیͺرۀ عمومͬ)، (پیͺرۀ باز پیͺرۀ پیͺره: دامنۀ ◀

غیره  و زبان آموزی شیمͬ، رایانه، علوم ،ͬͺپزش حوزۀ در مشخص
(موازی/تطبیقͬ) زبانه چند یا دو زبانه، ͷی پیͺره: زبان ◀

٣٩ / ٨ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



تعریف
پیͺره تهیۀ برای داده جمع آوری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

(II) زبانͬ پیͺرۀ

ͬ ها ویژگ سایر ◀

تاریخͬ یا معاصر زمانͬ: بازۀ ◀

(٢٠٠٣ (داگلاس، زیرمعیار / معیار فرامعیار/ غیررسمͬ؛ رسمͬ/ داده: ͷسب ◀

متن از بخشͬ یا تمام از متشͺل پیͺره: اندازۀ ◀

محتوای ͷی حاوی خاص پیͺرۀ عمومͬ)، (پیͺرۀ باز پیͺرۀ پیͺره: دامنۀ ◀

غیره  و زبان آموزی شیمͬ، رایانه، علوم ،ͬͺپزش حوزۀ در مشخص
(موازی/تطبیقͬ) زبانه چند یا دو زبانه، ͷی پیͺره: زبان ◀

٣٩ / ٨ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



تعریف
پیͺره تهیۀ برای داده جمع آوری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

(II) زبانͬ پیͺرۀ

ͬ ها ویژگ سایر ◀

تاریخͬ یا معاصر زمانͬ: بازۀ ◀

(٢٠٠٣ (داگلاس، زیرمعیار / معیار فرامعیار/ غیررسمͬ؛ رسمͬ/ داده: ͷسب ◀

متن از بخشͬ یا تمام از متشͺل پیͺره: اندازۀ ◀

محتوای ͷی حاوی خاص پیͺرۀ عمومͬ)، (پیͺرۀ باز پیͺرۀ پیͺره: دامنۀ ◀

غیره  و زبان آموزی شیمͬ، رایانه، علوم ،ͬͺپزش حوزۀ در مشخص

(موازی/تطبیقͬ) زبانه چند یا دو زبانه، ͷی پیͺره: زبان ◀

٣٩ / ٨ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



تعریف
پیͺره تهیۀ برای داده جمع آوری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

(II) زبانͬ پیͺرۀ

ͬ ها ویژگ سایر ◀

تاریخͬ یا معاصر زمانͬ: بازۀ ◀

(٢٠٠٣ (داگلاس، زیرمعیار / معیار فرامعیار/ غیررسمͬ؛ رسمͬ/ داده: ͷسب ◀

متن از بخشͬ یا تمام از متشͺل پیͺره: اندازۀ ◀

محتوای ͷی حاوی خاص پیͺرۀ عمومͬ)، (پیͺرۀ باز پیͺرۀ پیͺره: دامنۀ ◀

غیره  و زبان آموزی شیمͬ، رایانه، علوم ،ͬͺپزش حوزۀ در مشخص
(موازی/تطبیقͬ) زبانه چند یا دو زبانه، ͷی پیͺره: زبان ◀

٣٩ / ٨ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



تعریف
پیͺره تهیۀ برای داده جمع آوری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

داده چرخۀ

https://www.dataone.org/data-management-planning

٣٩ / ٩ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



تعریف
پیͺره تهیۀ برای داده جمع آوری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

داده بایͽانͬ

سازمان ͷی در آماده ͬͺترونیͺال منابع از استفاده ◀

٣٩ / ١٠ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



تعریف
پیͺره تهیۀ برای داده جمع آوری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

جمع سپاری

هدف ͷی پیشبرد یا کار ͷی انجام در جامعه افراد مشارکت ◀

٣٩ / ١١ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



تعریف
پیͺره تهیۀ برای داده جمع آوری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

خزش

وب بستر در موجود دادۀ به هدفمند دسترسͬ ◀

٣٩ / ١٢ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



تعریف
پیͺره تهیۀ برای داده جمع آوری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

به اشتراک گذاشته شده دادۀ

وب طریق از به اشتراک گذاشته شده منابع از استفاده ◀

٣٩ / ١٣ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



تعریف
پیͺره تهیۀ برای داده جمع آوری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

خاص دادۀ

نیاز باتوجه به داده هدفمند تهیه ◀

٣٩ / ١۴ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



دستͬ نشانه گذاری
ماشینͬ نشانه گذاری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

موضوعات فهرست

مقدمه ١

پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ ٢

داده نشانه گذاری ٣

چالش ها ۴

جمع بندی ۵

٣٩ / ١۵ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



دستͬ نشانه گذاری
ماشینͬ نشانه گذاری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

دستͬ نشانه گذاری

دادۀ هیچ گونه ͬ که زمان داده نشانه گذاری برای خبره انسان از استفاده ◀

نیست موجود نیاز مورد اهداف با برچسب گذاری شده

16 

S1, ? 

Active 
Learner 

Oracle 

S1, F1 

S4, ? 

S4, F4 

S3, ? 

S3, F3 

(informative samples) 

Unlabeled 
Samples   

Definition 

قوت نقطۀ ◀

نداشته است وجود قبلا́ که چیزی خلق ◀

توسط تهیۀ به دلیل برچسب ها صحت در بالا کیفیت ◀

انسانͬ ناظر

٣٩ / ١۶ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



دستͬ نشانه گذاری
ماشینͬ نشانه گذاری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

دستͬ نشانه گذاری

دادۀ هیچ گونه ͬ که زمان داده نشانه گذاری برای خبره انسان از استفاده ◀

نیست موجود نیاز مورد اهداف با برچسب گذاری شده

16 

S1, ? 

Active 
Learner 

Oracle 

S1, F1 

S4, ? 

S4, F4 

S3, ? 

S3, F3 

(informative samples) 

Unlabeled 
Samples   

Definition 

قوت نقطۀ ◀

نداشته است وجود قبلا́ که چیزی خلق ◀

توسط تهیۀ به دلیل برچسب ها صحت در بالا کیفیت ◀

انسانͬ ناظر

٣٩ / ١۶ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



دستͬ نشانه گذاری
ماشینͬ نشانه گذاری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

دستͬ نشانه گذاری

دادۀ هیچ گونه ͬ که زمان داده نشانه گذاری برای خبره انسان از استفاده ◀

نیست موجود نیاز مورد اهداف با برچسب گذاری شده

16 

S1, ? 

Active 
Learner 

Oracle 

S1, F1 

S4, ? 

S4, F4 

S3, ? 

S3, F3 

(informative samples) 

Unlabeled 
Samples   

Definition 

قوت نقطۀ ◀

نداشته است وجود قبلا́ که چیزی خلق ◀

توسط تهیۀ به دلیل برچسب ها صحت در بالا کیفیت ◀

انسانͬ ناظر

٣٩ / ١۶ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



دستͬ نشانه گذاری
ماشینͬ نشانه گذاری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

دستͬ نشانه گذاری

دادۀ هیچ گونه ͬ که زمان داده نشانه گذاری برای خبره انسان از استفاده ◀

نیست موجود نیاز مورد اهداف با برچسب گذاری شده

16 

S1, ? 

Active 
Learner 

Oracle 

S1, F1 

S4, ? 

S4, F4 

S3, ? 

S3, F3 

(informative samples) 

Unlabeled 
Samples   

Definition 

15 

Unlabeled 
Samples   

Supervised 
Learner 

Oracle 

(all samples) 

Definition 

قوت نقطۀ ◀

نداشته است وجود قبلا́ که چیزی خلق ◀

توسط تهیۀ به دلیل برچسب ها صحت در بالا کیفیت ◀

انسانͬ ناظر

ضعف نقطۀ ◀

بودن طاقت فرسا و زمان بر ◀

بودن پرهزینه ◀

داده محدود حجم تهیه ◀

به و بیافتد اتفاق داده ها نشانه گذاری در تنوع است ممͺن ◀

بیانجامد. نشانه گذاری کیفیت کاهش و داده در انسجام عدم

٣٩ / ١٧ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



دستͬ نشانه گذاری
ماشینͬ نشانه گذاری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.
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نیست موجود نیاز مورد اهداف با برچسب گذاری شده
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Unlabeled 
Samples   

Definition 

15 

Unlabeled 
Samples   

Supervised 
Learner 

Oracle 

(all samples) 

Definition 

قوت نقطۀ ◀

نداشته است وجود قبلا́ که چیزی خلق ◀
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بودن طاقت فرسا و زمان بر ◀
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(I) خودایستا روش از استفاده
The Bootstrapping Approach 
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دستͬ نشانه گذاری
ماشینͬ نشانه گذاری

مقدمه
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(II) خودایستا روش از استفاده

Muench-hausen Baron
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(III) خودایستا روش از استفاده
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دستͬ نشانه گذاری
ماشینͬ نشانه گذاری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ
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(IV) خودایستا روش از استفاده

2	

Unlabeled 
Samples   

S1, L1 S2, L2 S3, L3 

Seed Data 

S1, L1 S2, L4 S3, L2 
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دستͬ نشانه گذاری
ماشینͬ نشانه گذاری

مقدمه
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(V) خودایستا روش از استفاده

قوت نقطۀ ◀

داده نشانه گذاری برای ماشین کاربرد ◀

داده نشانه گذاری برای انسان تلاش زیاد نه چندان کاهش ◀

برچسب گذاری هزینه و زمان صرف در زیاد نه چندان کاهش ◀

ضعف نقطۀ ◀

داده نشانه گذاری در انسان دخالت به نیاز ◀

داده تمام نشانه گذاری به نیاز ◀

٣٩ / ٢٢ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود
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(V) خودایستا روش از استفاده

قوت نقطۀ ◀

داده نشانه گذاری برای ماشین کاربرد ◀

داده نشانه گذاری برای انسان تلاش زیاد نه چندان کاهش ◀

برچسب گذاری هزینه و زمان صرف در زیاد نه چندان کاهش ◀

ضعف نقطۀ ◀

داده نشانه گذاری در انسان دخالت به نیاز ◀

داده تمام نشانه گذاری به نیاز ◀
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(V) خودایستا روش از استفاده
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(V) خودایستا روش از استفاده
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(V) خودایستا روش از استفاده
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(VI) خودایستا روش از استفاده

(٢٠١٢b) قیومͬ ◀

The Bootstrapping Approach 
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دستͬ نشانه گذاری
ماشینͬ نشانه گذاری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها
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(VII) خودایستا روش از استفاده

(٢٠١٢a) قیومͬ ◀

MV               N , V
ADJPA         ADV , ADJ

N sentences

Bijankhan Corpus

K rules

Treebank

 
 

Grammar Rule Extraction Module 2 PPC           PREP , NPC  23
1 DPC           DET ,  N        45
1 ADJPA        ADV , ADJ       6
3 VPC           PPC , MV      30
1 NPC           N , N              38
1 MV              N , V             23
2 DPC           DET , NPC    25

 
 
 

 
Extract all GRs and 
determine their levels

Sort GRs in each 
hierarchical level

Order GRs into 
hierarchical levels

Remove the GRs 
already defined 

  
 
  

2 PPC           PREP , NPC 23
1 ADJPA        ADV , ADJ      6
3 VPC           PPC , MV      30
1 MV              N , V             23
2 DPC          DET , NPC     25

 
 
 

 

 1 ADJPA        ADV , ADJ      6
1 MV              N , V             23
2 PPC           PREP , NPC  23
2 DPC           DET , NPC    25
3 VPC           PPC , MV      30

 
 
 

 

 1 MV              N , V             23
1 ADJPA        ADV , ADJ      6
2 DPC           DET , NPC    25
2 PPC           PREP , NPC  23
3 VPC           PPC , MV      30
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دستͬ نشانه گذاری
ماشینͬ نشانه گذاری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها
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مراجع
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فعال یادگیری از استفاده

(٢٠١٢) س˼تْل˼س ◀

کم نظارت ماشینͬ یادگیری نوعͬ ◀

است. جدید اطلاعات حاوی نمونه های استخراج یادگیری نوع این هدف ◀

1	

S1, ? 

S1, F1 

S4, ? 

S4, F4 

S3, ? 

S3, F3 

Data Pool 

Seed Data 
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دستͬ نشانه گذاری
ماشینͬ نشانه گذاری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع
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فعال یادگیری از استفاده

(٢٠١٢) س˼تْل˼س ◀

کم نظارت ماشینͬ یادگیری نوعͬ ◀

است. جدید اطلاعات حاوی نمونه های استخراج یادگیری نوع این هدف ◀

1	

S1, ? 

S1, F1 

S4, ? 

S4, F4 

S3, ? 

S3, F3 

Data Pool 

Seed Data 
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دستͬ نشانه گذاری
ماشینͬ نشانه گذاری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع
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(I) فعال یادگیری انواع

قطعیت بدون نمونه گیری ◀

1	

S1, ? 

S1, F1 

S4, ? 

S4, F4 

S3, ? 

S3, F3 

Data Pool 

Seed Data 

score1 

score2 

score3 

Informative	Samples	
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دستͬ نشانه گذاری
ماشینͬ نشانه گذاری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع
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(II) فعال یادگیری انواع

گروهͬ پرسشͽر ◀
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S1, ? 

S1, F1 

S4, ? 

S4, F4 

S3, ? 

S3, F3 

Data Pool 

Seed Data 

٣٩ / ٢٧ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



دستͬ نشانه گذاری
ماشینͬ نشانه گذاری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع
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(I) نمونه گیری انواع

خطͬ نمونه گیری ◀

1	

S1, F1 S3, F3 

Data Pool Seed Data 
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دستͬ نشانه گذاری
ماشینͬ نشانه گذاری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع
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(II) نمونه گیری انواع

خطͬ نمونه گیری ◀

حجمͬ نمونه گیری ◀

1	

S1, F1 S3, F3 

Data Pool Seed Data 
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دستͬ نشانه گذاری
ماشینͬ نشانه گذاری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع
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(I) فعال یادگیری از عملͬ استفاده نمونۀ

(٢٠١۴) قیومͬ ◀

Unannotated 
Data

Treebank

Extract N Best Parses 
for Each Sentence

Active Learning 

Computing 
Tree Entropy  

Sorting in 
Descending Order 

Select K Most Uncertain Sentences
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دستͬ نشانه گذاری
ماشینͬ نشانه گذاری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع
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(II) فعال یادگیری از عملͬ استفاده نمونۀ

(٢٠٠٩) قیومͬ ◀

 

 Semantic 

 Processing 
Toolkit 

1	

 Checking  
 Stopping 
 Criterion	

Labeled 	

  Sample 
  Selection 

NO 

YES Frame Assignment 

New Training Data 

Seed Data 

Data Pool 
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دستͬ نشانه گذاری
ماشینͬ نشانه گذاری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

(IV) فعال یادگیری از استفاده

قوت نقطۀ ◀

داده نشانه گذاری برای ماشین کاربرد ◀

داده تمام نشانه گذاری به نیاز عدم و جدید اطلاعات حاوی نمونه های یافتن ◀

اطلاعاتͬ حشو با داده های نشانه گذاری از جلوگیری ◀

داده نشانه گذاری برای انسان تلاش نسبی کاهش در مؤثر ◀

برچسب گذاری هزینه و زمان نسبی کاهش در مؤثر ◀

ضعف نقطۀ ◀

نشانه گذاری شده آموزش دادۀ به نیاز ◀

داده نشانه گذاری در انسان دخالت به حداقلͬ نیاز ◀

آموزش دادۀ به اضافه شده جدید داده های به واسطۀ یادگیرنده مدل گمراه شدن ◀

است. قبلͬ آموزش دادۀ از متفاوت که
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دستͬ نشانه گذاری
ماشینͬ نشانه گذاری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع
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(IV) فعال یادگیری از استفاده

قوت نقطۀ ◀

داده نشانه گذاری برای ماشین کاربرد ◀

داده تمام نشانه گذاری به نیاز عدم و جدید اطلاعات حاوی نمونه های یافتن ◀

اطلاعاتͬ حشو با داده های نشانه گذاری از جلوگیری ◀

داده نشانه گذاری برای انسان تلاش نسبی کاهش در مؤثر ◀

برچسب گذاری هزینه و زمان نسبی کاهش در مؤثر ◀

ضعف نقطۀ ◀

نشانه گذاری شده آموزش دادۀ به نیاز ◀

داده نشانه گذاری در انسان دخالت به حداقلͬ نیاز ◀

آموزش دادۀ به اضافه شده جدید داده های به واسطۀ یادگیرنده مدل گمراه شدن ◀

است. قبلͬ آموزش دادۀ از متفاوت که
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دستͬ نشانه گذاری
ماشینͬ نشانه گذاری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع
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(IV) فعال یادگیری از استفاده

قوت نقطۀ ◀

داده نشانه گذاری برای ماشین کاربرد ◀

داده تمام نشانه گذاری به نیاز عدم و جدید اطلاعات حاوی نمونه های یافتن ◀

اطلاعاتͬ حشو با داده های نشانه گذاری از جلوگیری ◀

داده نشانه گذاری برای انسان تلاش نسبی کاهش در مؤثر ◀

برچسب گذاری هزینه و زمان نسبی کاهش در مؤثر ◀

ضعف نقطۀ ◀

نشانه گذاری شده آموزش دادۀ به نیاز ◀

داده نشانه گذاری در انسان دخالت به حداقلͬ نیاز ◀

آموزش دادۀ به اضافه شده جدید داده های به واسطۀ یادگیرنده مدل گمراه شدن ◀

است. قبلͬ آموزش دادۀ از متفاوت که

٣٩ / ٣٢ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



دستͬ نشانه گذاری
ماشینͬ نشانه گذاری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع
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(IV) فعال یادگیری از استفاده

قوت نقطۀ ◀

داده نشانه گذاری برای ماشین کاربرد ◀

داده تمام نشانه گذاری به نیاز عدم و جدید اطلاعات حاوی نمونه های یافتن ◀

اطلاعاتͬ حشو با داده های نشانه گذاری از جلوگیری ◀

داده نشانه گذاری برای انسان تلاش نسبی کاهش در مؤثر ◀

برچسب گذاری هزینه و زمان نسبی کاهش در مؤثر ◀

ضعف نقطۀ ◀

نشانه گذاری شده آموزش دادۀ به نیاز ◀

داده نشانه گذاری در انسان دخالت به حداقلͬ نیاز ◀

آموزش دادۀ به اضافه شده جدید داده های به واسطۀ یادگیرنده مدل گمراه شدن ◀

است. قبلͬ آموزش دادۀ از متفاوت که
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دستͬ نشانه گذاری
ماشینͬ نشانه گذاری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع
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(IV) فعال یادگیری از استفاده

قوت نقطۀ ◀

داده نشانه گذاری برای ماشین کاربرد ◀

داده تمام نشانه گذاری به نیاز عدم و جدید اطلاعات حاوی نمونه های یافتن ◀

اطلاعاتͬ حشو با داده های نشانه گذاری از جلوگیری ◀

داده نشانه گذاری برای انسان تلاش نسبی کاهش در مؤثر ◀

برچسب گذاری هزینه و زمان نسبی کاهش در مؤثر ◀

ضعف نقطۀ ◀

نشانه گذاری شده آموزش دادۀ به نیاز ◀

داده نشانه گذاری در انسان دخالت به حداقلͬ نیاز ◀

آموزش دادۀ به اضافه شده جدید داده های به واسطۀ یادگیرنده مدل گمراه شدن ◀

است. قبلͬ آموزش دادۀ از متفاوت که
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دستͬ نشانه گذاری
ماشینͬ نشانه گذاری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع
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(IV) فعال یادگیری از استفاده

قوت نقطۀ ◀

داده نشانه گذاری برای ماشین کاربرد ◀

داده تمام نشانه گذاری به نیاز عدم و جدید اطلاعات حاوی نمونه های یافتن ◀

اطلاعاتͬ حشو با داده های نشانه گذاری از جلوگیری ◀

داده نشانه گذاری برای انسان تلاش نسبی کاهش در مؤثر ◀

برچسب گذاری هزینه و زمان نسبی کاهش در مؤثر ◀

ضعف نقطۀ ◀

نشانه گذاری شده آموزش دادۀ به نیاز ◀

داده نشانه گذاری در انسان دخالت به حداقلͬ نیاز ◀

آموزش دادۀ به اضافه شده جدید داده های به واسطۀ یادگیرنده مدل گمراه شدن ◀

است. قبلͬ آموزش دادۀ از متفاوت که
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دستͬ نشانه گذاری
ماشینͬ نشانه گذاری

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
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(IV) فعال یادگیری از استفاده

قوت نقطۀ ◀

داده نشانه گذاری برای ماشین کاربرد ◀

داده تمام نشانه گذاری به نیاز عدم و جدید اطلاعات حاوی نمونه های یافتن ◀

اطلاعاتͬ حشو با داده های نشانه گذاری از جلوگیری ◀

داده نشانه گذاری برای انسان تلاش نسبی کاهش در مؤثر ◀

برچسب گذاری هزینه و زمان نسبی کاهش در مؤثر ◀

ضعف نقطۀ ◀

نشانه گذاری شده آموزش دادۀ به نیاز ◀

داده نشانه گذاری در انسان دخالت به حداقلͬ نیاز ◀

آموزش دادۀ به اضافه شده جدید داده های به واسطۀ یادگیرنده مدل گمراه شدن ◀

است. قبلͬ آموزش دادۀ از متفاوت که

٣٩ / ٣٢ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



داده
داده برچسب گذاری

یادگیرنده مدل
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موضوعات فهرست

مقدمه ١

پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ ٢

داده نشانه گذاری ٣

چالش ها ۴

جمع بندی ۵

٣٩ / ٣٣ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



داده
داده برچسب گذاری
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داده به مربوط چالش

/ ͱحت ؛ حتماً/حتمن ؛ ك/ک ؛ ي/ی عربی: و فارسͬ علایم و حروف تداخل ◀

امریͺائͬ/امریͺایـͬ/آمریͺائͬ/آمریͺایـͬ ؛ رئیس/رییس ؛ بنا/بنّا ؛ حتا 

واحدسازی در اشͺال ◀

درغیراینصورت / درغیراین صورت / صورت این غیر در ◀

با) (و وبا داری)، (را راداری در)، (ما مادر است)، بهتر یا (و ویابهتراست ◀

مرا ؛ زوی ؛ کزین ؛ کزو ◀

اگه / گر / اگر :ͷسب ◀

مهر ؛ کرم ؛ کند ؛ شیر هم نگارگͬ: مشͺل وجود و خط عمق کاهش ◀

خانه/خانه ی/خانۀ اضافه: کسرۀ ◀

اينترمديت، اينترمدييت، لاتین: واژه های ͬ نویسͬ فارس در استاندارد رعایت عدم ◀

اينترميدييت اينترميديت،

٣٩ / ٣۴ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



داده
داده برچسب گذاری

یادگیرنده مدل

مقدمه
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داده به مربوط چالش

/ ͱحت ؛ حتماً/حتمن ؛ ك/ک ؛ ي/ی عربی: و فارسͬ علایم و حروف تداخل ◀

امریͺائͬ/امریͺایـͬ/آمریͺائͬ/آمریͺایـͬ ؛ رئیس/رییس ؛ بنا/بنّا ؛ حتا 
واحدسازی در اشͺال ◀

درغیراینصورت / درغیراین صورت / صورت این غیر در ◀

با) (و وبا داری)، (را راداری در)، (ما مادر است)، بهتر یا (و ویابهتراست ◀

مرا ؛ زوی ؛ کزین ؛ کزو ◀

اگه / گر / اگر :ͷسب ◀

مهر ؛ کرم ؛ کند ؛ شیر هم نگارگͬ: مشͺل وجود و خط عمق کاهش ◀

خانه/خانه ی/خانۀ اضافه: کسرۀ ◀

اينترمديت، اينترمدييت، لاتین: واژه های ͬ نویسͬ فارس در استاندارد رعایت عدم ◀

اينترميدييت اينترميديت،

٣٩ / ٣۴ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



داده
داده برچسب گذاری

یادگیرنده مدل
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داده به مربوط چالش

/ ͱحت ؛ حتماً/حتمن ؛ ك/ک ؛ ي/ی عربی: و فارسͬ علایم و حروف تداخل ◀

امریͺائͬ/امریͺایـͬ/آمریͺائͬ/آمریͺایـͬ ؛ رئیس/رییس ؛ بنا/بنّا ؛ حتا 
واحدسازی در اشͺال ◀

درغیراینصورت / درغیراین صورت / صورت این غیر در ◀

با) (و وبا داری)، (را راداری در)، (ما مادر است)، بهتر یا (و ویابهتراست ◀

مرا ؛ زوی ؛ کزین ؛ کزو ◀

اگه / گر / اگر :ͷسب ◀

مهر ؛ کرم ؛ کند ؛ شیر هم نگارگͬ: مشͺل وجود و خط عمق کاهش ◀

خانه/خانه ی/خانۀ اضافه: کسرۀ ◀

اينترمديت، اينترمدييت، لاتین: واژه های ͬ نویسͬ فارس در استاندارد رعایت عدم ◀

اينترميدييت اينترميديت،

٣٩ / ٣۴ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



داده
داده برچسب گذاری

یادگیرنده مدل

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها
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داده به مربوط چالش

/ ͱحت ؛ حتماً/حتمن ؛ ك/ک ؛ ي/ی عربی: و فارسͬ علایم و حروف تداخل ◀

امریͺائͬ/امریͺایـͬ/آمریͺائͬ/آمریͺایـͬ ؛ رئیس/رییس ؛ بنا/بنّا ؛ حتا 
واحدسازی در اشͺال ◀

درغیراینصورت / درغیراین صورت / صورت این غیر در ◀

با) (و وبا داری)، (را راداری در)، (ما مادر است)، بهتر یا (و ویابهتراست ◀

مرا ؛ زوی ؛ کزین ؛ کزو ◀

اگه / گر / اگر :ͷسب ◀

مهر ؛ کرم ؛ کند ؛ شیر هم نگارگͬ: مشͺل وجود و خط عمق کاهش ◀

خانه/خانه ی/خانۀ اضافه: کسرۀ ◀

اينترمديت، اينترمدييت، لاتین: واژه های ͬ نویسͬ فارس در استاندارد رعایت عدم ◀

اينترميدييت اينترميديت،

٣٩ / ٣۴ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



داده
داده برچسب گذاری

یادگیرنده مدل

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها
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داده به مربوط چالش

/ ͱحت ؛ حتماً/حتمن ؛ ك/ک ؛ ي/ی عربی: و فارسͬ علایم و حروف تداخل ◀

امریͺائͬ/امریͺایـͬ/آمریͺائͬ/آمریͺایـͬ ؛ رئیس/رییس ؛ بنا/بنّا ؛ حتا 
واحدسازی در اشͺال ◀

درغیراینصورت / درغیراین صورت / صورت این غیر در ◀

با) (و وبا داری)، (را راداری در)، (ما مادر است)، بهتر یا (و ویابهتراست ◀

مرا ؛ زوی ؛ کزین ؛ کزو ◀

اگه / گر / اگر :ͷسب ◀

مهر ؛ کرم ؛ کند ؛ شیر هم نگارگͬ: مشͺل وجود و خط عمق کاهش ◀

خانه/خانه ی/خانۀ اضافه: کسرۀ ◀

اينترمديت، اينترمدييت، لاتین: واژه های ͬ نویسͬ فارس در استاندارد رعایت عدم ◀

اينترميدييت اينترميديت،

٣٩ / ٣۴ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



داده
داده برچسب گذاری

یادگیرنده مدل

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع
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داده به مربوط چالش

/ ͱحت ؛ حتماً/حتمن ؛ ك/ک ؛ ي/ی عربی: و فارسͬ علایم و حروف تداخل ◀

امریͺائͬ/امریͺایـͬ/آمریͺائͬ/آمریͺایـͬ ؛ رئیس/رییس ؛ بنا/بنّا ؛ حتا 
واحدسازی در اشͺال ◀

درغیراینصورت / درغیراین صورت / صورت این غیر در ◀

با) (و وبا داری)، (را راداری در)، (ما مادر است)، بهتر یا (و ویابهتراست ◀

مرا ؛ زوی ؛ کزین ؛ کزو ◀

اگه / گر / اگر :ͷسب ◀

مهر ؛ کرم ؛ کند ؛ شیر هم نگارگͬ: مشͺل وجود و خط عمق کاهش ◀

خانه/خانه ی/خانۀ اضافه: کسرۀ ◀

اينترمديت، اينترمدييت، لاتین: واژه های ͬ نویسͬ فارس در استاندارد رعایت عدم ◀

اينترميدييت اينترميديت،

٣٩ / ٣۴ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



داده
داده برچسب گذاری

یادگیرنده مدل

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ
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داده به مربوط چالش

/ ͱحت ؛ حتماً/حتمن ؛ ك/ک ؛ ي/ی عربی: و فارسͬ علایم و حروف تداخل ◀

امریͺائͬ/امریͺایـͬ/آمریͺائͬ/آمریͺایـͬ ؛ رئیس/رییس ؛ بنا/بنّا ؛ حتا 
واحدسازی در اشͺال ◀

درغیراینصورت / درغیراین صورت / صورت این غیر در ◀

با) (و وبا داری)، (را راداری در)، (ما مادر است)، بهتر یا (و ویابهتراست ◀

مرا ؛ زوی ؛ کزین ؛ کزو ◀

اگه / گر / اگر :ͷسب ◀

مهر ؛ کرم ؛ کند ؛ شیر هم نگارگͬ: مشͺل وجود و خط عمق کاهش ◀

خانه/خانه ی/خانۀ اضافه: کسرۀ ◀

اينترمديت، اينترمدييت، لاتین: واژه های ͬ نویسͬ فارس در استاندارد رعایت عدم ◀

اينترميدييت اينترميديت،

٣٩ / ٣۴ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



داده
داده برچسب گذاری
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داده به مربوط چالش

/ ͱحت ؛ حتماً/حتمن ؛ ك/ک ؛ ي/ی عربی: و فارسͬ علایم و حروف تداخل ◀

امریͺائͬ/امریͺایـͬ/آمریͺائͬ/آمریͺایـͬ ؛ رئیس/رییس ؛ بنا/بنّا ؛ حتا 
واحدسازی در اشͺال ◀

درغیراینصورت / درغیراین صورت / صورت این غیر در ◀

با) (و وبا داری)، (را راداری در)، (ما مادر است)، بهتر یا (و ویابهتراست ◀

مرا ؛ زوی ؛ کزین ؛ کزو ◀

اگه / گر / اگر :ͷسب ◀

مهر ؛ کرم ؛ کند ؛ شیر هم نگارگͬ: مشͺل وجود و خط عمق کاهش ◀

خانه/خانه ی/خانۀ اضافه: کسرۀ ◀

اينترمديت، اينترمدييت، لاتین: واژه های ͬ نویسͬ فارس در استاندارد رعایت عدم ◀

اينترميدييت اينترميديت،
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یادگیرنده مدل به مربوط چالش

ثابت یادگیرنده وجود عدم ◀

نظر مورد برچسب نوع با توجه به یادگیرنده مدل تهیۀ به نیاز ◀
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داده ها این برچسب گذاری برای برای

٣٩ / ٣۶ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



داده
داده برچسب گذاری

یادگیرنده مدل

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

یادگیرنده مدل به مربوط چالش

ثابت یادگیرنده وجود عدم ◀

نظر مورد برچسب نوع با توجه به یادگیرنده مدل تهیۀ به نیاز ◀

رایانشͬ پردازشͬ امͺانات به نیاز ◀

انسان و دشوار داده های نمونه یافتن برای ماشین بین تعامل برای زمان صرف ◀

داده ها این برچسب گذاری برای برای

٣٩ / ٣۶ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



داده
داده برچسب گذاری

یادگیرنده مدل

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

یادگیرنده مدل به مربوط چالش

ثابت یادگیرنده وجود عدم ◀

نظر مورد برچسب نوع با توجه به یادگیرنده مدل تهیۀ به نیاز ◀

رایانشͬ پردازشͬ امͺانات به نیاز ◀

انسان و دشوار داده های نمونه یافتن برای ماشین بین تعامل برای زمان صرف ◀

داده ها این برچسب گذاری برای برای

٣٩ / ٣۶ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



داده
داده برچسب گذاری

یادگیرنده مدل

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

یادگیرنده مدل به مربوط چالش

ثابت یادگیرنده وجود عدم ◀

نظر مورد برچسب نوع با توجه به یادگیرنده مدل تهیۀ به نیاز ◀

رایانشͬ پردازشͬ امͺانات به نیاز ◀

انسان و دشوار داده های نمونه یافتن برای ماشین بین تعامل برای زمان صرف ◀

داده ها این برچسب گذاری برای برای

٣٩ / ٣۶ چالش ها و ͬ ها کاست ͬ ها، ویژگ رایانه: ͷکم با آن برچسب گذاری و پیͺره ١٣٩٨ دی ٢۵ M.Ghayoomi@ihcs.ac.ir قیومͬ مسعود



جمع بندی

مقدمه
پیͺره ای زبان شناسͬ و زبانͬ پیͺرۀ

داده نشانه گذاری
چالش ها

جمع بندی
مراجع

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

.

موضوعات فهرست

مقدمه ١
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جمع بندی ۵
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